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Аннотация. Рассматривается современный подход к  анализу социально-политиче-
ских процессов, основанный на предположении, что тематическое моделирование, приме-
няемое посредством low-code платформ, может повлиять на общее качество проводимого 
аналитиками исследования в  целях выявления ключевых акторов и  динамики социаль-
но-политических процессов. Авторы демонстрируют, как тематическое моделирование 
может выявлять взаимосвязи и тренды, недоступные при использовании традиционных 
методов анализа, и предлагают объединенную методологию, позволяющую исследовате-
лям социальных наук применять эти инструменты для более глубокого понимания ме-
ханизмов социально-политической мобилизации. В  работе представлен кейс-стади, де-
монстрирующий, как тематическое моделирование может выявить скрытые связи между 
различными акторами и их вклад в динамику мобилизации.
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Abstract. Th e article presents a contemporary perspective on the analysis of socio-political 
processes, grounded in the premise that the application of topic modeling through low-code plat-
forms can substantially enhance the  quality of  research performed by analysts. Th is enhance-
ment is particularly signifi cant in identifying the pivotal actors and the evolving dynamics with-
in socio-political processes. Th e authors argue that topic modeling, a relatively novel approach 
compared to traditional methods, is capable of uncovering relationships and trends that might 
otherwise remain obscured. In advocating for this approach, the paper proposes an integrated 
methodology. Th is methodology is designed to empower researchers in the social sciences, en-
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abling them to eff ectively utilize these innovative tools. Th e objective is to deepen their compre-
hension of  the underlying mechanisms that drive socio-political mobilization. To substantiate 
their argument, the authors present various case studies. Th ese case studies demonstrate the ef-
fectiveness of topic modeling in revealing otherwise hidden connections among various actors. 
Additionally, they illustrate how topic modeling sheds light on the contributions of these actors 
to the dynamics of mobilization. Th is approach represents a signifi cant advancement in the fi eld, 
off ering new insights and a more nuanced understanding of complex socio-political landscapes.
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Введение
Тематическое моделирование  — это технология статистического анализа 

текстов для автоматического выявления тематики в больших коллекциях доку-
ментов (Apishev, Vorontsov, 2020). Тематическое моделирование не  претендует 
на понимание смысла текста, однако оно способно отвечать на вопросы «о чем 
этот текст» или «какие общие темы имеет эта пара текстов».

Одни из ранних моделей были ориентированы на использование дистрибу-
тивной семантики как метода предсказания/выявления определенного контекста. 
Наибольшую популярность до сих пор сохранили такие модели, как Word2Vec 
и FastText. С развитием нейронных сетей популярность получали архитектуры, 
использующие рекуррентные нейроны, такие как RNN, GRU и LSTM, однако их 
вычислительная сложность остается достаточно высокой и по сей день (Greff  et 
al., 2017).

Одним из  ранних алгоритмов тематического моделирования является 
LSA — Latent Semantic Analysis. LSA был запатентован в 1988 г. Скоттом Дирве-
стером и др. (Deerwester et al, 1988). В 1999 г. Томас Хофманн предложил модель 
вероятностного латентного семантического анализа (PLSA) (Hofmann, 2000). 
Входными данными модели являются матрица документов-слов и  количество 
кластеров (тем). На выходе же модель выдает распределение слов в темах и тем 
в  документах. Улучшением предыдущего подхода стало латентное размещение 
Дирихле (Latent Dirichlet Allocation, LDA) — одна из самых известных и широко 
применяемых тематических моделей (Черкасов, 2020). 

Появление альтернативного подхода  — аддитивной регуляризации тема-
тических моделей (Additive Regularization for Topic Modeling, ARTM) расширяет 
базовую модель PLSA общим механизмом регуляризации. Большим преимуще-
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ством ARTM является его гибкость. Обучив пробную модель в виде стандартной 
LDA или ARTM без регуляризаторов, исследователь может сформулировать, чего 
не хватает в текущей модели (Сухарева, Воронцов, 2019).

Развитие интернет-технологий привело к тому, что в свободном доступе по-
явилось большое количество цифровых следов пользователей: социально-демо-
графические признаки, контактные данные, но главное  — большое количество 
текстовой информации, позволяющей не только составить «портрет» конечного 
пользователя, но и решать большое количество различных задач. 

Наибольшей популярностью в России пользуется социальная сеть VK («ВКон-
такте»), она ежедневно генерирует посредством пользователей огромные массивы 
данных, большую часть из которых возможно собрать и проанализировать.

Однако проведение большинства state-of-the-art исследований предъявляет 
повышенные требования к исследователю, в частности — уровню владения ис-
следовательским инструментарием, языками программирования и  средствами 
и техниками визуализации данных для составления отчетной документации. Од-
ним из решений, которое способно снизить «порог входа» исследователя, может 
являться использование low-code аналитических платформ.

Как правило, такие платформы позволяют в режиме визуального проекти-
рования, при помощи встроенных «блоков», описать шаги, необходимые для про-
ведения исследования.

Аналитические платформы как особый подвид инструментов проведения 
исследований стали легко доступны давно. В зависимости от сложности задачи 
и количества имеющихся в распоряжении исследователя (или лаборатории) ре-
сурсов могут быть использованы такие решения, как Orange Data Mining, KNIME 
Analytical Platform или PolyAnalyst. Они являются универсальными с точки зре-
ния как междисциплинарности, так и  мультимодальности. Так, при помощи 
Orange Data Mining и его отдельных инструментов экономисты и финансисты из-
учают трансформацию лексики годовых отчетов корпораций (Михненко, 2022), 
исследуются недобросовестные практики на  рынке ценных бумаг (Анашкина, 
Колесова, 2020), анализируется отраслевая специфика налоговых доходов рос-
сийских регионов (Колбягина, 2022). К примеру, археологи классифицируют ре-
конструкции и артефакты по фотографиям их силуэтов (инверсия информации) 
(Гончаренко, 2022). Платформа PolyAnalyst нашла применение в  исследованиях 
социологов и  политологов  — с  целью анализа информационного поля, комму-
никаций, изучения реакции на события и тренды путем семантического анали-
за текстов из социальных сетей (Лебёдкина, Александрова, Орлова, 2021). Пред-
ставители филологических и географических наук на материале сетевых текстов 
(включая как соцсети, так и RSS-каналы) изучают новостные дискурсы (Горча-
кова и др., 2021), дискурсы компьютерной безопасности (Исаева, 2022), а также 
анализ ментальных туристско-рекреационных пространств (Конышев, 2022). 

В условиях динамичной трансформации социально-политической ситуации 
в современной России требуются комплексные обновленные приемы изучения вза-
имодействия со стороны власти и населения, однако возможности современных ис-
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следовательских методик ограничены (Мирошниченко, 2016). Недостаточно изучен-
ной стороной социальных и политических взаимодействий гражданских сообществ 
являются новые приемы и формы мобилизации по отношению к их акторам, что 
актуализирует использование гибридных методов анализа (Головацкий и др., 2018).

Социально-политическая мобилизация, рассматриваемая с  учетом воз-
можностей применения исследователями тематического моделирования, может 
быть представлена в  формате уникальных слоев повседневной коммуникации 
сетевых участников, доступных для применения инструментов аналитических 
платформ. Предлагается составление каталогов событий, изначальные схемы (пе-
ременные отбора, анализа) могут быть изменены в процессе сбора и обработки 
информации в силу ряда причин, недоступности данных или специфики форм 
мобилизационной активности, ангажированности рассматриваемых участников 
и пр. В этой связи событийный анализ сетевого коммуникативного многообразия 
требует достаточной строгости в формулировках и четко следования «маршруту 
исследований», а с другой стороны — определенной гибкости в работе с данными 
(Семенов, 2018) и интерпретации полученных результатов.

Множество субъектов в условиях социальных взаимодействий подразумевают 
также наличие n-го множества следов деятельности, включая и цифровое простран-
ство во всем своем многообразии каналов и форматов цифровых данных. Массивы 
big data в силу своей структурной сложности подразумевают присутствие в данных 
множествах различного рода ошибок (багов, ворнингов, ошибок сегментации и т.п.). 

В этой связи исследователи отмечают необходимость учитывать три типа воз-
можных систематических ошибок (bias): ошибка отбора информации (selection bias), 
связанная с избирательным информационным освещением событий; ошибка описа-
ния (description bias), связанная с неточной и/или неполной информацией о событи-
ях в источниках; исследовательская ошибка (research bias), связанная с неточностью 
ручного или автоматического кодирования (подготовки данных) (Hutter, Porta, 2014). 

Анализ сетевых участников (акторов) мобилизации позволяет обнаружить 
как минимум две структуры, позволяющие строить акторно-сетевые модели со-
циальной и  политической мобилизации в  виртуальной среде. Во-первых, «ре-
альные» акторы (субъекты физического пространства), коммуникативная де-
ятельность которых способна мобилизовать гражданские и  организационные 
инициативы, поддерживать актуальную повестку дня, использовать индивиду-
ально-личностные ресурсы и пр. Во-вторых, речь может идти о сетевых акторах 
социальной и политической коммуникации (их вреда формирования и продук-
тивного взаимодействия в  сетевом пространстве) (Володенков, Митева, 2016; 
Алексеев, 2019).

Методы исследования
В рамках данной статьи применяются смешанные методы исследования для 

анализа эффективности тематического моделирования в  определении акторов 
социально-политической мобилизации при использовании low-code аналитиче-
ских платформ. Исследование включает в себя качественный анализ, основанный 
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на  систематическом обзоре литературы, и  количественный анализ, использую-
щий данные из различных социально-политических контекстов, представленных 
в виде слабоструктурированных текстовых корпусов с превалирующим русским 
языком и сообщениями на иных языках. Тематическое моделирование, реализо-
ванное в среде аналитической платформы PolyAnalyst, позволяет выявить ключе-
вые паттерны и тенденции, связанные с акторами мобилизации, коим выступает 
круг пользователей VK, проявивших наибольшую активность в роли коммента-
торов и создателей постов. Для проверки надежности и валидности методов тема-
тического моделирования используются различные наборы данных для исполь-
зования в алгоритме кросс-валидации на датасетах с предварительно заданной 
тематикой. В качестве метрик качества моделей выступали когерентность и пер-
плексия. Кроме того, анализируется способность этих методов идентифициро-
вать скрытые взаимосвязи между акторами и влиять на динамику мобилизации. 
Такой подход позволяет оценить потенциал и ограничения использования low-
code платформ в социально-политических исследованиях.

Результаты исследования
В качестве примера, демонстрирующего особенности и  преимущества ис-

пользования описываемых аналитических платформ, можно рассмотреть задачу 
тематического моделирования в среде аналитической платформы PolyAnalyst над 
массивом данных — сообщений, доступных в публичном доступе, среди тематиче-
ских групп сообществ «ВКонтакте» в Тюменской и Кемеровской областях, как в ре-
гионах, схожих по ресурсному типу, территориальной общности возможностей и, 
возможно, притягательности проблем. Под тематическими группами подразуме-
ваются сообщества, объединенные по территориальному признаку, в которых до-
ступны функции комментирования и/или создания обсуждений пользователями, 
а в качестве векторной тематики выступает социальная сфера. Сбор производился 
с использованием публичного API VK методом веб-скраппинга, позволяющего со-
хранять не только текст сообщений, но и сопутствующие метаданные (время пу-
бликации, публичный id автора и др.). В качестве референса было проведено тема-
тическое моделирование с  использованием модели LDA из  модуля gensim ввиду 
поддержки параллельных вычислений на многоядерных вычислительных маши-
нах, результаты которого приведены в виде совокупности гистограмм (рис. 1).

В рамках аналитической платформы работа представляется не в виде «кода», 
а  в  виде визуальных блоков, которые комбинируются между собой, формируя 
pipeline исследования. Для описанной ранее задачи была сформирована следующая 
структура исследования в среде аналитической платформы PolyAnalyst (рис. 2).

В качестве удобного дополнения PolyAnalyst позволяет сформировать метате-
му, объединив некоторое множество тем по соединяющему их признаку. Например, 
под названием «Мусорная категория» скрываются все нерелевантные к социаль-
но-политической мобилизации темы. Тем не менее можно сделать предположение, 
что присутствие элементов этого «мусорного» массива информации способно вы-
ступать точками сборки/пересечения рассматриваемых сетевых сообществ (рис. 3).



Государство, гражданское общество и стабильность  33

Ри
су

но
к 

1 
—

 Р
ез

ул
ьт

ат
ы

 т
ем

ат
ич

ес
ко

го
 м

од
ел

ир
ов

ан
ия

 с 
ис

по
ль

зо
ва

ни
ем

 м
од

ел
и 

LD
A

 (К
уз

ба
сс

, Т
ю

ме
нс

ка
я 

об
ла

ст
ь,

 д
ек

аб
рь

 2
02

2 
г.,

 и
сх

од
ны

й 
ма

сс
ив

 ~
2 

мл
н 

ст
ро

к,
 р

уч
но

й 
от

бо
р 

те
ма

ти
че

ск
их

 гр
уп

п)
.

Fi
gu

re
 1

 —
 R

es
ul

ts
 o

f t
he

m
at

ic
 m

od
el

in
g 

us
in

g 
th

e L
A

D
A

 m
od

el
 (K

uz
ba

ss
, T

yu
m

en
 re

gi
on

, D
ec

em
be

r 
20

22
, i

ni
tia

l a
rr

ay
 o

f ~
2 

m
ill

io
n 

lin
es

, m
an

ua
l s

el
ec

tio
n 

of
 th

em
at

ic
 g

ro
up

s).



Society and Security Insights     № 1  2024     34

Ри
су

но
к 

2 
—

 С
тр

ук
ту

ра
 э

та
по

в 
сб

ор
ки

 и
сс

ле
до

ва
ни

я 
в 

ср
ед

е P
ol

yA
na

ly
st

.
Fi

gu
re

 2
 —

 Th
 e

 st
ru

ct
ur

e o
f t

he
 re

se
ar

ch
 a

ss
em

bl
y 

st
ag

es
 in

 th
e P

ol
yA

na
ly

st
 p

la
tfo

rm
.



Государство, гражданское общество и стабильность  35

Рисунок 3 — Укрупненная тематическая группировка повестки сетевых сообществ в период 
с января по декабрь 2022 г. (Кузбасс, Тюменская область, ручная сортировка тематических групп).

Figure 3 — Enlarged thematic grouping of the agenda of network communities in the period from 
January to December 2022 (Kuzbass, Tyumen region, manual sorting of thematic groups).

Обсуждение и заключение
Инструменты тематического моделирования позволяют получать выделен-

ные темы для анализа социальной и политической мобилизации сетевых участ-
ников по актуальной обсуждаемой в сообществах повестке. Инструменты тема-
тического моделирования позволяют получать «длинные связи», неочевидные 
для исследователей при первичном рассмотрении. 

Представленное исследование демонстрирует значительный потенциал тема-
тического моделирования в анализе социально-политических процессов. Методы 
тематического моделирования, особенно в  сочетании с  low-code аналитически-
ми платформами, открывают новые перспективы для исследователей в изучении 
сложных и динамичных сетевых сообществ. Примененные методы позволяют эф-
фективно выявлять ключевые темы и акторов социально-политической мобилиза-
ции, предоставляя более глубокое понимание механизмов их взаимодействия.

Отдельно стоит подчеркнуть значимость интеграции тематического моде-
лирования и  low-code аналитических платформ в  исследовательскую практику 
социальных наук. Это открывает новые возможности для глубокого и  много-
аспектного изучения социально-политических явлений, способствуя развитию 
методов анализа и понимания сложных социальных процессов.
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